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Les progrés de l'informatique et le développement des ordina-
teurs conduisent de plus en plus a I'accumulation d’informations
de différentes sortes. La forme la plus répandue et la plus clas-
sique de stockage est celle correspondant a des tableaux de
données. Dans de nombreux domaines on est ensuite conduit a
tirer parti de cette information pour la synthétiser, pour servir de
base a un processus de décision, de reconnaissance ou, plus
généralement, pour appréhender d’'une certaine maniére la na-
ture des phénoménes sous-jacents aux données. L'analyse de
données répond a un bon nombre de ces questions.

Cet ouvrage développe I'ensemble des principales methodes de
cette discipline : classification automatique, analyse factorielle,
analyse discriminante, méthodes ordinales. Les principaux résul-
tats théoriques utiles y sont démontrés et des exemples d'appli-
cations illustrent chaque méthode. En outre, des exercices
complétent 'ouvrage, qui s’adresse aux étudiants, universitaires,
chercheurs et ingénieurs ainsi qu’'aux utilisateurs, relevant de
toutes les disciplines, des méthodes d’analyse de données.
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