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our | Optimisation
- difficile

~ Recuit simule, recherche avec tabous, algorithmes évolutionnaires
et algorithmes géneétiques, colonies de fourmis...

Avec trois études de cas détaillees

* Optimisation de réseaux UMTS (France Télécom RED)
* Gestion de trafic aérien (ENAC)

* Optimisation de tournées de véhicules (ILOG)
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formation, P> Les metaheuristiques et leurs applications
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s, avant Les ingenieurs, les économistes, les decideurs se heurtent quoti

¥ vers un diennement, quel que soit leur secteur d'activitéL& des problemes
nformatique. d’optimisation. Il peut s’agir de minimiser un coit de production,
portent sur d’optimiser le parcours d'un véhicule ou le rendement d'un
: portefeuille boursier, de rationaliser |'utilisation de ressources,
inspirés du d’ameliorer les performances d’un circuit électronique, de fournir

ent des insectes une aide a la deécision a des managers, etc.

[ I Cet ouvrage présente une famille de techniques d'optimisation,
. " ivrage p e techniques \
‘; f;‘;:;r"‘" iy appelées «métaheuristiques», adaptées a la résolution de problémes
e pour lesquels il est difficile de trouver un optimum global ou de
bons optimums locaux par des méthodes plus classiques.
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B> Un ouvrage de référence illustré d’études de cas .
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heuristiques : recuit simulé, recherche avec tabous, algorithmes
evolutionnaires et algorithmes génétiques, colonies de fourmis.
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